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Como iniciar una conversacion
de manera correcta:

Anadir: Nombre completo,

1. Saludo inicial. convocatoria, asignatura y grupo
2. Presentacion.
3. Senalar un vinculo con el interlocutor.

4. Exponer las expectativas.

1 A\.a :
= Hola. Melllamoifiigo Montoya:
Tl mataste a'mipadre$Preparate'a morir.

3 B . 4
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Introduccidn: Contraste de hipétesis

Explorando supuestos
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RESULTADOS DE APRENDIZAIE

El estudio de los contenidos presentados en esta sesion tiene como
objetivo que podais:

RA1L. Describir el método cientifico asociado a una investigacion experimental en Psicologia
RA2. Diferenciar los disenos experimentales intra e inter sujetos

RA3. Conocer el funcionamiento general de las pruebas de contraste de hipotesis

RA4. Conocer el procedimiento de exploracion del supuesto de normalidad
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MATERIALES DE ESTUDIO

Los materiales que debéis trabajar para conseguir estos objetivos son:

Materiales Recomendados en PDF en el Aula:
- Manual Complementario de la Asignatura (Almela): Tema 1. El Disefio de un Estudio
- Manual de la Asignatura (Palmer): Tema 1. La Metodologia Estadistica

Materiales Complementarios Libro en Biblioteca Virtual VIU E-Libro:
- Garcia, A. (2014). La interpretacion de los datos. Una introduccion a la Estadistica Aplicada. UNED.

E Libro (oclc.orqg)
- Lacourly, N. (2011). Introduccion a la estadistica. J.C. Sdez Editor. E Libro (oclc.orq)



https://elibro-net.universidadviu.idm.oclc.org/es/ereader/universidadviu/48802
https://elibro-net.universidadviu.idm.oclc.org/es/ereader/universidadviu/68439
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1. Introduccion: Contraste de hipotesis



’ ° . . . Universidad
Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.1 @ e

INDICE

Introduccidon
Disefo de investigacion: Conceptos basicos
El proceso de estadistica inferencial
Contraste de hipotesis y niveles de significacion
Riesgo de errores
Error tipo |
Error tipo Il
Potencia estadistica
7. Tamaio del efecto

e
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¢PARA QUE SIRVEN LOS DATOS?

e (¢Cual es la mejor estrategia de ensenanza para la los ninos con TDAH?
e ¢Qué es mejor para los/as alumnos/as, la jornada continua o la jornada partida?

e ¢Laestimulacidon magnética transcraneal es efectiva en el tratamiento de las adicciones?

Almela, pp.7-8
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INTRODUCCION

Media: 7,5 Media: 6,5

GRUPO EXPERIMENTAL GRUPO CONTROL

¢La practica de ejercicios de respiracion ha provocado una mejora del
rendimiento en el examen?

¢Es la diferencia entre estas dos medias lo suficientemente grande como para
afirmar que realmente son diferentes?

Palmer, p. 13
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PROCESO DE INFERENCIA ESTADISTICA

Palmer, pp. 33-35 ‘

Objetivo:
Averiguar si un estadistico observado en una muestra puede provenir de una poblacion determinada
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PROCESO DE INFERENCIA ESTADISTICA

‘ Palmer, pp. 33-35 ‘

Obijetivo:
Averiguar si un estadistico observado (Xegag = 40) en una muestra puede provenir de una poblacién
determinada (Uegaq = 36)
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PROCESO DE INFERENCIA ESTADISTICA

Palmer, pp. 33-35 ‘

PARAMETRO: Se trata de un valor de la poblacién. Se representa con letras griegas.
| Eijiemplos: Media = i, Desviacion estandar = o, Proporcion = i, Coeficiente de correlacion =p

ESTADISTICO: Proviene de la muestra. Se representa con letras latinas. Permiten estimar los pardmetros
poblacionales. Es mas sencillo de conocer.

Eijemplos: Media = X, Desviacion estandar = S)—(, Proporcién = p, Coeficiente de correlacion =r
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Identificacion Variables ‘

Medicion Variables

‘ Observacion inicial
!

‘ Teoria
!

‘ Hipodtesis
!

‘ Diseno Investigacion
!

‘ Recogida de Datos
!

‘ Analisis de Datos

= 1]

Resultados

Inferencia
estadistica

|_
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‘ DISENO DE INVESTIGACION: Conceptos basicos

Almela, pp.7-8




Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.1

Universidad
Internacional
de Valencia

o

|—-> Los policias son personas que responden bien ante el estrés

Las personas que tienen valores altos en psicoticismo tienen mayor estabilidad
emocional en situaciones de alta intensidad emocional

y

» Los policias tendran de media un nivel de

1

Identificacion Variables ‘

psicoticismo mas elevado y responderan
bien en situaciones estresantes

Inferencia

‘ Observacion inicial
‘ Teoria
b
‘ Hipodtesis
‘ Disefo InvestigaciénAI‘—
‘ Recogida de Datos
‘ Analisis de Datos

Medicion Variables ‘

estadistica

Muestra de policias, ante una situacion estresante,
se mide cortisol en saliva antes y después. Y se

IT

Resultados

|_

» aplica un test de personalidad (psicoticismo)

Almela, pp.7-8
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PROCESO DE LA

Palmer, p. 13

ESTADISTICA
INFERENCIAL

Variacion en la
Variable
Dependiente

A

Explicada por el
Modelo

Variacion
Sistematica

No explicada por el
Modelo (error)

Variacion No
Sistematica
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Elegir qué modelo vamos a utilizar
1. Seleccion del Modelo

Estadistico Determinado por:

* Las hipotesis del estudio
e Eldiseno del estudio

PASO 1

éQueremos saber si hay relacion?

e ¢Hay relacion entre la cantidad de practica de
ejercicios de respiracion y la nota que sacan?

¢Queremos comparar grupos?

 ¢Losalumnos del grupo experimental
(ejercicios respiracidon) sacan mejores notas
qgue los alumnos del grupo control (no
ejercicios)?

Palmer, pp. 11-18
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Palmer, pp. 11-18

VELTEEeI G I Explicada por el Variacion
Variable -— P P — : .
. Modelo Sistematica
Dependiente
A
No explicada por el Vafriacié,n.No
Modelo (error) Sistematica
PASO 2: Puntuacién observadai = (modelo) + error i
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Palmer, pp. 11-18

VETEIEC E Explicada por el Variacion
Variable — P P - . L.
. Modelo Sistematica
Dependiente
A

PASO 3: Decidir si el modelo explica No explicada por el Variacién No
suficiente informacion de los datos Modelo (error) Sistematica
observados como para aceptar que es un buen modelo
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CONTRASTE DE HIPOTESIS Y NIVELES DE SIGNIFICACION

Variacion explicada por el modelo Efecto
Test Estadistico = =
Variacion no explicada por el modelo Error

Valor p Probabilidad de obtener ese valor en el estadistico (t, F, r, etc.) si
: la Hipétesis Nula es cierta

p <.05 > Rechazamos la Hipdtesis Nula

Palmer, pp. 11-18
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CONTRASTE DE HIPOTESIS Y NIVELES DE SIGNIFICACION

Valor p » p<.05 » Rechazamos la Hipdtesis Nula

¢A qué porcentaje corresponde una probabilidad de 0,05?

Palmer, pp. 11-18
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CONTRASTE DE HIPOTESIS Y NIVELES DE SIGNIFICACION

Valor p » p<.05 » Rechazamos la Hipdtesis Nula

¢A qué porcentaje corresponde una probabilidad de 0,05?

A un 5%

Universidad
Internacional
de Valencia

Palmer, pp. 11-18
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CONTRASTE DE HIPOTESIS Y NIVELES DE SIGNIFICACION

Valor p » p<.05 » Rechazamos la Hipodtesis Nula

¢A qué porcentaje corresponde una probabilidad de 0,05?
A un 5%

* Es decir, cualquier estadistico que ocurra menos de un 5% de las veces, nos llevara a rechazar la H,,.
* Cualquier estadistico que ocurra mas de un 5% de las veces, nos llevara a mantener la H,

Palmer, pp. 11-18
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RIESGO DE ERRORES

Error Tipo I: Afirmar que Si existe un determinado efecto cuando realmente NO existe

Media: 7,5 Media: 6,5

GRUPO EXPERIMENTAL GRUPO CONTROL

Rechazamos la Hipotesis Nula cuando realmente es verdadera

Hy: Los ejercicios de respiracion diafragmatica no mejoran el rendimiento

H,: Los ejercicios de respiracion mejoran el rendimiento

Palmer, p. 13
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RIESGO DE ERRORES

Error Tipo I: Afirmar que Si existe un determinado efecto cuando realmente NO existe

Media: 7,5 Media: 6,5
GRUPO EXPERIMENTAL GRUPO CONTROL
Rechazamos la Hipotesis Nula cuando realmente es verdadera
Hy: Los ejercicios de respirag ¥matica no mejoran el rendimiento

H,: Los ejercicios de respirz

Palmer, p. 13
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RIESGO DE ERRORES

Error Tipo II: Afirmar que NO existe un determinado efecto cuando realmente Si existe

Media: 7,5 Media: 6,5

GRUPO EXPERIMENTAL GRUPO CONTROL

Aceptamos la Hipdtesis Nula cuando realmente es falsa

Hy: Los ejercicios de respiracion diafragmatica no mejoran el rendimiento

H,: Los ejercicios de respiracion mejoran el rendimiento

Palmer, p. 13
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RIESGO DE ERRORES

Error Tipo II: Afirmar que NO existe un determinado efecto cuando realmente Si existe

Media: 7,5 Media: 6,5
GRUPO EXPERIMENTAL GRUPO CONTROL
Aceptamos la Hipdtesis Nula cuando realmente es falsa
Hy: Los ejercicios de respirag ¥matica no mejoran el rendimiento

H,: Los ejercicios de respirz

Palmer, p. 13
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RIESGO DE ERRORES

Error Tipo | Error Tipo Il
(Falso positivo) (Falso negativo)

No estas
embarazada

‘ Palmer, p. 13
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RIESGO DE ERRORES

Error Tipo I: Afirmar que un efecto existe (H,) cuando no lo hay

(no hay efecto) (si hay efecto)

Error tipo | (a)
Falso positivo

Error tipo Il (B)
Falso negativo

Error Tipo Il: Afirmar que un efecto no existe (H,) cuando silo hay —
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POTENC'A ESTADiSTlCA La decision sera correcta cuando:

Potencia estadistica: Se afirma que un efecto existe (H;) cuando,
efectivamente, lo hay (1 — error tipo Il)

(no hay efecto) (si hay efecto)

Error tipo | (a) 1-B o Potencia

A

Falso positivo Verdadero positivo
1-a o Nivel de Confianza Error tipo 1l (B)
Verdadero negativo Falso negativo

A

1-a: Se afirma que un efecto no existe (Hy) cuando no lo
hay (1 — error tipo 1)
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POTENCIA ESTADISTICA

Valor fijado con el que se

Probabilidad de que un compara el valor p para

resultado en una prueba Nivel de : T
concreta se deba a un Valor p significacion gﬁt:rrgnr:ggss' existen
efecto verdadero y no al (a) significativas (p < .05) 0
azar no (p = .05)
Se rechaza o acepta la Probabilidad de obtener
Hy en funcién del valor p Hipotesis Potencia un resultado significativo
(sig. o no sig., nula (Hp) estadistica (p < .05) cuando el

respectivamente) efecto existe realmente

Diferencia entre laHp y la
Numero de sujetos o - - Hq, 0lo que es igual, la
participantes utilizados en el Tamano Tamafo del magnitud de las
analisis muestral (n) efecto diferencias entre los
grupos comparados
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Potencia estadistica
1-B

Sila N es baja, la
potencia no sera
suficiente para detectar
efectos cuando estos
existan

POTENCIA ESTADISTICA

Errores tipo Il y Il

Tamafio muestral (N)

Una N baja no permitira
una potencia 6ptima y
tamano del efecto
realista, y aumentaran los
errores

Si la potencia es baja,
aumentaran los falsos
positivos (y negativos)

Tamano del efecto

Si la potencia es bajay
los errores altos, el
tamano del efecto estara
sesgado y necesitara
masn
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TAMANNO DEL EFECTO

e Cuantifica la magnitud de la diferencia entre dos o mas grupos, de la relacidon entre dos variables, o
de la influencia de una variable sobre otra

 Cuanto menor es el tamafno del efecto existente, mayor tamaino muestral sera necesario para
encontrarlo al llevar a cabo el analisis

« Util para realizar un juicio tras el analisis: ¢Como de grandes son las diferencias que esperamos?

Prueba N°de Tamarfio Interpretacion: | Interpretacion: | Interpretacién:
grupos del efecto Efecto bajo Efecto medio Efecto alto

t de Student d de >0.20 >0.50 >0.80
Cohen
2 2
ANOVA Gamds | B U EE >0.01 >0.06 >0.14
parcial
Correlaciéon - r >0.10 >0.30 >0.50

Regresion - R? Variable en funcién del tipo de regresion y disefio
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TAMANNO DEL EFECTO

https://www.youtube.com/watch?v=50L1RqHrZQ8




Metodologia de Investigacion: Aspectos tedricos y conceptuales

Explorando Supuestos
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INDICE

3.

4

Introduccioén: ¢ Qué son los supuestos?
Supuestos de los test estadisticos paramétricos
Evaluacion del supuesto de normalidad
3.1 Evaluacion visual
3.2 Utilizar la asimetria y la curtosis
3.3 Utilizar test estadisticos
. Evaluacién del supuesto de homogeneidad de varianzas

O
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INTRODUCCION: ¢éQUE SON LOS SUPUESTOS?
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Correlaciéon de Pearson
Analisis de Regresion
t de Student
ANOVA de un Factor

Chi-cuadrado
W de Wilcoxon
F de Friedman
U de Mann-Whitney
McNemar
Correlaciéon de Spearman

Almela, p. 23
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SUPUESTOS GENERALES DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

* Debe cumplirse el principio de Normalidad
* Idealmente, debe cumplirse el principio de Homogeneidad de Varianzas
* Laescala de medida de |la Variable Dependiente debe ser continua (de intervalo o de razon)

Almela, p. 23
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SUPUESTOS GENERALES DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS
DE MEDIDAS INDEPENDIENTES

* Debe cumplirse el principio de Normalidad

* Idealmente, debe cumplirse el principio de Homogeneidad de Varianzas

* Laescala de medida de |la Variable Dependiente debe ser continua (de intervalo o de razon)
* Debe existir independencia

Almela, p. 23
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

* Debe cumplirse el principio de Normalidad _

*orientativo

Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

Generalmente mejor si los
* Debe cumplirse el principio de Normalidad )

) Comparacion de medias: la variable dependiente debe
/ \ seguir una distribucién normal en cada grupo

¢Hay diferencias en la calificacion entre los grupos?

/ ,
p .
y
— i >

—— CONTROL (Sin ejercicios de respiracion)

—-===EXPERIMENTAL (Ejercicios de respiracion)

*orientativo Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

Generalmente mejor si los
* Debe cumplirse el principio de Normalidad )

SN\ Comparacién de medias: la variable dependiente debe
// \ seguir una distribucién normal en cada grupo
\
r\,\ \ ¢Hay diferencias en la calificacion entre los grupos?

/

/ '
y
— i

—— CONTROL (Sin ejercicios de respiracion)

—-===EXPERIMENTAL (Ejercicios de respiracion)

*orientativo Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

Generalmente mejor si los

* Debe cumplirse el principio de Normalidad S 30)*

A I Comparacion de medias: la variable dependiente debe
/ \ seguir una distribucién normal en cada grupo

¢Hay diferencias en la calificacion entre los grupos?

/

/ '
y
— i

—— CONTROL (Sin ejercicios de respiracion)

—-===EXPERIMENTAL (Ejercicios de respiracion)

*orientativo Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

* Debe cumplirse el principio de Normalidad _

Comparacion de medias: la variable dependiente debe
seguir una distribucién normal en cada grupo

¢Hay diferencias en la calificacion entre los grupos?

—— CONTROL (Sin ejercicios de respiracion)

—-===EXPERIMENTAL (Ejercicios de respiracion)

*orientativo Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

* |dealmente, debe cumplirse el principio de Homogeneidad de Varianzas

Universidad
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de Valencia

¢Hay homogeneidad en la varianza de estas variables? (Calificacion en dos exdmenes)

Yolanda
Miguel-
Marisol—
Jonaas-
Inmaculada—

o Fabian—
S Eduardo—
Cristina]
Anibal—

Angel
Andrea—

Alicia—

Almela, p. 24

10

CASO

Yolanda]
Miguel
Marisol]
Jonaas™
Inmaculada—]
Fabian—]
CristinaT]
Anibal—]
Angel—]
Andrea]

Alicia—]

—
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

* |dealmente, debe cumplirse el principio de Homogeneidad de Varianzas

¢Hay homogeneidad en la varianza de estas variables? (Calificacion en dos exdmenes)

Universidad
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Alumno

Tania]

Muria=]

Moelia—

Nekane]

Naiara™

Miguel—

Guadalupe]

Cristina=}

Carclina—]

Benito—]

Eelen—]

Almela, p. 24

Alumno

Guadalupe™]

Carolina—]

S8R E

[

1
1000
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS DE
MEDIDAS INDEPENDIENTES

* Debe existir independencia

Cada variable se ha medido solo una vez en el mismo sujeto

Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

* La escala de medida de la Variable Dependiente debe ser continua (de intervalo o de razén)

* Debe existir independencia

DISENO

Almela, p. 24
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SUPUESTOS DE LOS TEST ESTADISTICOS PARAMETRICOS

Debe cumplirse el principio de Normalidad
Debe cumplirse el principio de Homogeneidad de Varianzas

La escala de medida de la Variable Dependiente debe ser continua (de intervalo o de razén)
Debe existir independencia

DISENO

Almela, p. 24
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EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

ESTRATEGIAS COMPLEMENTARIAS PARA EVALUAR EL SUPUESTO DE NORMALIDAD

 Evaluacion visual
e Utilizar la asimetria y la curtosis
e Utilizar test estadisticos

Almela, p. 25
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EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD DE FORMA VISUAL

éSe parece a una distribucion normal?

HISTOGRAMA

Universidad
Internacional
de Valencia

Almela, p. 25
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EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD DE FORMA VISUAL

éCual se parece a una distribucion normal?

Histograma

Histograma

Histograma .

Frecuencia

Frecuencia

120 130 140 150 160 170 180 70 80 50 100 110 120 130

Tiempo de reaccién 1 Tiempo de reaccién 2

Almela, p. 26
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EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Asimetria: Positiva y negativa Almela, p. 19

A. Asimetria positiva A. Asimetria negativa

Media =132.34 Medi_a = 166.73
60 Desviacién estandar = 27.872 Desviacion estandar = 26.24
N =278 N =278
60—
3 3 40
g g
g 2
g o
Lt [N
20—
0_4
100 120 140 160 180 200 100 120 140 160 180 200

Altura2 Altura3
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EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Curtosis: Grado de concentracion de las puntuaciones en el centro Almela, p. 20
Curtosis Positiva Curtosis Negativa
A. Distribucion Leptocurtica B. Distribucion Platicurtica
Media = 159.5 Media = 153.49
100 Desviacion estandar = 15.567 40— Desviacién estandar = 28.798
N =278 N=278

30

Frecuencia
Frecuencia
[

T

10

100 120 140 160 180 200 100 120 140 160 180 200
Altura4 Altura3
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EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Curtosis: Grado de concentracion de las puntuaciones en el centro Almela, p. 20
Curtosis Positiva Curtosis Negativa
A. Distribucion Leptocurtica B. Distribucion Platictrtica
Media =159.5 Media = 153.49
100-| Desviacién estandar = 15.567 40| Desviacion estandar = 28.798

N =278 N =278

Pl = 158 a0
Af ] Donviacion ontarcar = 7
o= 2T :

LTS 1 e
140 ~mr==160 140 160
Altura4 Altura3



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Interpretacion: Transformar en puntuaciones Z

Z : = -
ASImetria = Error Estdndar asimetrio

Asimetria

Error

Estandar
Ensayo 1 Asimetria 0,046 0,117
Curtosis -0,242 0,234
Ensayo 2 Asimetria 0,526 0,117
Curtosis -0,585 0,234

Almela, p. 29

7 B Curtosis
Curtosts = Error Estdndarcyosis
r ‘09242
EMDI_&,‘I'T? =0,39 EITSG}’DI—M_H—'LUE
0,526 -0,585
Ensmfoz—ﬂ,”? =4,49 Ensayo 2= ﬂ2_34=2'5



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Interpretacion: Transformar en puntuaciones Z

Zﬂ.smmm'ﬁ -

r

0,117

0,526
0,117

Ensayo 1 = =0,39

Ensayo 2 = =440

Almela, p. 29

Asimetria

Error Estandar ssimetria

Ensayo 1= ———=-1,03

Ensayo 2=

-0,242
0,234

0,585
0234

Z{_'urrm.is -

Curtosis
Error Estandarcyyiosis

Valores:

> 1,96, p < 0,05 (muestras pequenas)
> 2,58, p <0,01 (muestras medianas)
> 3,29, p < 0,001 (muestras grandes)



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Interpretacion: Transformar en puntuaciones Z

. Simétrico . .
asimetria asimetria
entre:
pequefio | Asimétrica negativa <|-1,96 y 1,96 |> asimétrica positiva | <0,05
medio Asimétrica negativa <|-2,58 y 2,58 |> asimétrica positiva | <0,01
grande Asimétrica negativa <|-3,29 y 3,29 |> asimétrica positiva | <0,001
curtosis platicurticas simétricas leptocdrticas

Universidad
Internacional
de Valencia



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2 @ e
EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON LA ASIMETRIA Y LA CURTOSIS

Interpretacion: Transformar en puntuaciones Z

Simétrico

N asimetria asimetria p
antra:*

Asimétrica negativa <|-1,96 y 1,96 > asimétrica positiva

medio Asimétrica negativa <|-2,58 y 2,58 |> asimétrica positiva | <0,01

grande Asimétrica negativa <|-3,29 y 3,29 |> asimétrica positiva | <0,001

curtosis platicurticas simétricas leptocdrticas

*En esta asignatura solo tomamos el primero






> SPSS / ANALISIS DESCRIPTIVO / ASIMETRIA Y CURTOSIS

PROCEDIMIENTO

ASIMETRIA Y
CURTOSIS

OBJETIVOS

CONOCER EL PATRON DE SIMETRIA DE
LA DISTRIBUCION EN RELACION AL
PROMEDIO, ASi COMO SU GRADO
DE APUNTAMIENTO



ASIMETRIA

ASIMETRIA ) ASIMETRIA
NEGATIVA SIMETRIA POSITIVA




CURTOSIS

LEPTOCURTICA
‘ PLATICURTICA

MESOCURTICA
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2
E

Ver Datos

Transformar

Analizar  Graficos  Utilidades

Ampliacicnes  Ventana  Ayuda

'.@,ﬁa

. —
|

& EDAD & SEXO
1 35
21
51
26
33
6 2
7 22
25
9 21
45
e
35
I
4
39
21
25
22
18
45
28
2

L |

Vst o datos) i e tsies

Informes

Estadisticos descriptivos
Estadisticas Bayesianas
Tablas

Comparar medias

Modelo lineal general
Modelos lineales generalizados
Modelos mixtos
Correlacionar

Begresian

Loglineal

Redes neuronales
Clasificar

Reduccidn de dimensiones
Escala

Pruebas no paramétricas
Predicciones
Supernvivencia

Respuesta multiple

ﬂ Andlisis de valores perdidos...

Imputacidn multiple

Muestras complejas

B Simulacién...

Control de calidad

Curva COR...

Modelado espacial y termpaoral

Marketing directo

3

v ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥ ¥y ¥y ¥

_ .__4\3)’—4|

E Frecuencias...
Descriptivos...

|‘u’isible: 63 de 63 variables

A, Explorar.. PARALISIS & PAR_ANTEC H & Pﬂé%_ ﬂﬁ%ﬁ & PAR_ANTEC P & PAR_ANTEC_ & PAR_Agﬂ
@ Tablas cruzadas... 1 1H 0 0 0 e
EX Andlisis TURF 1 0 0 0 1
[Z] Razén... 1 0 0 0 0
|2 Gréficos P-P... 1 0 0 0 0
[ Gréﬁcns;{l... 1 Y 0 0 0
T 1 0 0 0 0
1 1 0 0 0 0
1 1 0 0 0 0
1 1 1 0 0 0
Para calcular asimetria/curtosis,
usamos:
Analizar > Est. descrlptlvos > Frecuencias
0 1 0 0 0 0
1 1 0 1 0 0
0 1 1 0 0 0
1 1 1 0 0 0
1 1 0 0 1 0
1 1 0 0 0 0 =
]

ASIMETRIA Y CURTOSIS




Archiva

Editar

Ver

Datos

Transformar

Analizar  Graficos

Ventana

Ayuda

_IWWE

b2

Utilidades Ampliaciones

v

14 ‘D@

|‘u’isible: 63 de 63 variables

=& || ==
|

& EDAD &> SEXD & MIVEL ACADE & ESTADO_CIVIL &> RESIDENCIA &> PARALISIS & F’AR_A]'\I'I'EC_HH & PAC _ANTEC H F’AR ANTEC F‘“ & PAR_ANTEC & PAR_ANTI
MICO ERMAND ERMAMNOS ADRE MADRE (8]
25 o 2 0 1 1 1 0 0 0 -
2 1 1 0 0 0 1
1) Elegimos las | | _— ‘ ‘ = . : .
Frecuencias ] 0 ]
" i "

variables para las
cuales queremos
conocer la
asimetria y/o la
curtosis, usando el

Variables:

|¢” EDAD

&5 SEXO

&5 ESTADO_CIVIL
&5 RESIDENCIA
& PARALISIS

&5 NIVEL_ACADEMI...

&5 PAR_ANTEC_HE...

& PAC_ANTEC_HE...| |
AL PAR AWTEC P&

£

-

& HAD_ANSIEDAD

[7] Mostrar tablas de frecuencias

la opcion:

2) Hacemos clic en

,
15 boton: 0 0 0
= [ Aceptar J{ Pegar |[Restablecer | cancelar || Awda | ; ; ;
17 E 3 ] ] 1 a ] ] ]
2 0 1 1 a 1 ] 0
18 1 2 ] ] 1 1 ] ] ]
20 45 1 3 2 1 1 1 ] ] ]
by 28 0 2 0 1 1 a 0 1 0

£2 0 1 2 1 1 a ] ] ] =

3 — [*]

Vista de datos

ASIMETRIA Y CURTOSIS




Archive  Editar  Ver Datos  Transformar  Analizar  Graficos  Utilidades Ampliacicnes  Ventana  Ayuda
o al
= . e~ Bl H B 9
| \Visible: 63 de 63 variables
& EDAD &> SEXO & NIVEL_ACADE &> ESTADO_CIVIL| ¢ RESIDENCIA | &5 PARALISIS & PAR_ANTEC_HH g PACANTEC H o PAR ANTEC_P| o PAR ANTEC_| o PAR_ANT
MICD ERMAND ERMAMNOS ADRE MADRE ]

1 35 ] 2 il 1 1 0 0 0 -
21 0 Frecuencias: Estadisticos . ] 0 1
51 0 rWalores percentiles r Tendencia central 0 0 0
28 ! [] Cuartiles [[] Media 0 0 0
33 0 [] Puntos de corte para: 10 grupos iguales ["] Mediana ’ : U
|:|: . [7] Percentiles: [] Moda 0 0 0
1 1) Seleccionamos 1 suma

13 . 4 =" P . .
% Asimetria y Curtosis 2) Hacemos clic en:

Eliminar
r en el cuadro de (continuar]
I: . [7] Los valores son i
L puntos medios de grupos
I: CaraCterlzar - Dispersian - Caracterizar distribucidn posterior
| S . 7 - o Ny - 0 0 0
1 Distribucién Posterior || | oesssenssgndr = uinmo : : :
7 1 . [ varianza [ Magimo - | | ®iCurosis 0 0 0
o€ p [7] Rango [7] Error estandar media 0 0 0
2 ‘ (gontinuar]  cancetar || Apusa_| ‘ : :
45 1 3 2 1 1 0 0 0
28 0 2 0 1 0 0 1 0
52 0 1 2 1 0 0 0 0 5
T ——— [F]

Vista de datos

st gevariasles

ASIMETRIA Y CURTOSIS




Archivo

Editar

Ver  Datos

Transformar

Analizar

Graficos

Utilidades

Ampliaciones

Ventana

Ayuda

ﬁl .Fﬁﬁ@

.=

=

==

14 ‘D@

|‘u’isible: 63 de 63 variables

& EDAD &> SEXO s NIVEL ACADE| &5 ESTADO CIVIL| &> RESIDENCIA | &> PARALISIS & F’AR_AN'I'EC_HH & PAC_ANTEC_H & F’AR_AN'I'EC_P“ & PAR_ANTEC_ & PAR_ANTI
MICO ERMANO ERMANOS ADRE MADRE 0
1 35 0 2 0 1 1 1 0 0 0 -~

21 0 2 0 1 1 0 0 0 1
51 0 3 2 1 1 0 0 0
28 1 @ Frecuencias i ] 0 ]
33 0 Variables: [ Eatadiat : 0 0 0

25 0 : stadisticos... ] 0 0 0
@ - 1 & EDAD ﬁ & HAD_ANSIEDAD =
7 ] & SEXO | Grificos.. |
25 1 & NIVEL_ACADEMI... Formato _
9 21 0 & ESTADO_CIVIL C_eso._) Hacemos clic en:
45 0 &5 RESIDENCIA
v p & PARALISIS | simular muestreo.. |

@b PAR_ANTEC_HE... . .
35 0 & PAC_ANTEC_HE...| =
45 1 L. par ANTEC Pa [T
41 1 [7] Mostrar tablas de frecuencias ] 0 ]
15 39 1 0 0 0
15 | |_AceptarJ[_ Pegar J[Restablecer || Cancelar || Awda |
25 1 3 0 0 1 0 0 0 0
22 1 2 0 1 1 0 1 0 0
18 1 2 0 0 1 1 0 0 0
45 1 3 2 1 1 1 0 0 0
28 0 2 0 1 1 0 0 1 0
£2 0 1 2 1 1 0 0 0 0 5
e —— _ [t
aaa

Vista de datos

ASIMETRIA Y CURTOSIS




Archive  Editar  Ver Datos  Transformar  Insertar  Formato  Analizar  Graficos  Utilidades  Ampliaciones  Ventana  Ayuda

SHEeQR & @O e . =2 » H |6

Se pueden comprobar los valores

> de la Asimetriay la Curtosis
) Frecuencias
(D Estadisticos -
(D,') o AsEb 7 Indice de asimetria:
= " cedios 0 | > 1,96 > Positiva
A [ — <-1,96 > Negativa
= jomss v Entre -1,95y 1,95 = Simétrica
B
FREGUENCIES VASIASLESTHAD ANSTERRD Indice de curtosis:
> 1,96 - Leptocdurtica
<-1,96 > Platicurtica
Entre -1,95y 1,95 - Mesocurtica

I3

!

ASIMETRIA Y CURTOSIS




Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2 @ e
EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON TEST ESTADISTICOS

Shapiro-Wilk Muestras pequenas (N<50)

p<.05 — Rechazamos H, (la variable no es normal)

Kolmogorov-Smirnov Muestras grandes (N>50)

*Cuando hay varios GRUPOS, nos guiamos por el N de cada grupo

Almela, p. 30 10/02/2025



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2 @ S

EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON TEST ESTADISTICOS

Todo viene de aqui:

Shapiro-Wilk Muestras pequenas (N<50) o
Hipotesis nula (H,): X = N(p,02)

Hipotesis alterna (H,): X # N(u,0?)

*Esta féormula no entra en el examen.

Kolmogorov-Smirnov Muestras grandes (N>50) Sélo sirve para que vedis coOmo se
formula la hipdtesis del supuesto de

normalidad

Almela, p. 30 10/02/2025



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2 @ e
EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD

EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON TEST ESTADISTICOS

Shapiro-Wilk Muestras pequenas (N<50)

Kolmogorov-Smirnov Muestras grandes (N>50)

Kolmogorov-Smirnov

p<.05 — Rechazamos HO (la variable no es normal)

Valor gl Sig.
Ensayo 2 0,118 432 0,001

¢El ensayo 2 es normal?

Almela, p. 30 10/02/2025



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE NORMALIDAD
EVALUACION DE LA NORMALIDAD CON TEST ESTADISTICOS

éPor qué debemos hacer todo lo anterior, si con un test
estadistico se acabaria rapido?

Problema

Si la muestra es muy grande, estos test pueden ser
significativos (p<.05) incluso cuando la variable se
puede considerar normal

Almela, p. 30







> SPSS / COMPROBACION DE SUPUESTOS / NORMALIDAD

PROCEDIMIENTO

NORMALIDAD

OBJETIVOS

CALCULO DE UNO DE LOS SUPUESTOS
QUE DEBEN CUMPLIRSE PARA EL USO
DE
ANALISIS PARAMETRICOS

CONOCER SI UNA VARIABLE SE
DISTRIBUYE
NORMALMENTE (FORMA DE U
INVERTIDA
AL SER TRAZADA GRAFICAMENTE)
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: % [.% m = 5 Infl:urm,es 3 m ._@ ,:;}) @
: = Estadisticos descriptivas F Erecuencias...
| & | Estadisticas Bavesianas r Qescrimims__ % % |Visib|e: 166 de 166 variahles
| LEIDO Cl_EMTEMDID Tahlas 3 i SEXD MIVEL ACAD LAB ESTUDI LAB ACTIG LAE DESER LAE L
- 0 Comparat medias 3 ;E}mlnrar... S EMICD & ANTE & PLEADD & [
T Tabl das..
L1 ! Modela lineal general 3 Aias iizatas 45 1 3 1 1 0 <
1 ) . Anélisis TURF 28 0 2 0 0 1
’ Modelos lineales generalizados k 44 1 3 0 1 .
Razdn...
Maodelos mixtos 3 =
1 - || Graficos P-P... 30 1 3 1 1 U
1 QDrrElaCanar 3 & 0 5 0 1 0
III : Regresidn v | B Graficos G- e 1 ; ] 1 ;
i b
1 e 1 18 1 3 1 0 0
Redes neuronales 3
_“ 1 1 38 1 3 1] 1 1]
III 1 Clasificar 2 1 44 0 3 0 1 0
1 Reduccion de dimensiones 3 1 57 0 5 0 1 0
1 Zziall b 1 2% | 3 0 | f
1 Fruebas no paramétricas 3 1 I I I . d d 0
! N : | Para explorar la normalidad, 1
1 ﬁupewivenciaf | b 1 usamos: 0
1 Respuesta rmultiple 3 1 ] ] ) 0
! B Andisi de valores ralios.. ' | Analizar > Est. descriptivos > Explorar | ¢
1 Imputacion miltiple » 1 =T - = = . ]
1 Muestras complejas 3 1 43 o 3 1 0 0
1 B Sirnulacidn... 1 3B 1 3 0 1 0
1 Control de calidad 3 ! 20 L 2 1 L 0
1 S 1 19 0 2 0 0 1
- k)
22 1 1 35 1 3 1] 1 1] L
Modelado egpacial y ternporal.. r il
M Marketing directo 3 — [*]

Yista de dams‘ gi:ata de variahles

NORMALIDAD



Archivo  Editar  Wer  Datos  Transformar  Analizar  Graficos Utilidades Ampliaciones Ventana  Ayuda

SR R «c~» Bl H B .19 @

| &>C|_L|E|Dr:| %m_EN;ENmD &> CI_DUDAS %CI_MDA:[?R_E %CI_ACDENF'TACI & EDAD &> SEXO %NIVIE;TCASAD LAE:AEngum‘&LAB ACTIVO EETEE:?ZSJE@ES
—| 1) Elegimos el |: 1 1 . ; : | ]
3| factor (una variable | E"‘"“‘ __| ) Selgcc:lonamos

I : cualitativa), en - g o3 A E_iiripi?&ig |§ ; las variables sobre

5| funcibndelos  |gf|Zue oneomeeecn = Qe | | 135 que queremos

~ 2 grupos sobre los |2 }|5ue o | [FEeARALEE comprobar si existe

I :]1; que queremaos E g:ig_ﬂNSIEDAD--- 2 (o |E1iuuetarlnsgasus el una distribucion

RE hacer la 0 MDS:i_DEPREm”' normal, usando:

— comprobacion, 0 | @i i 0gune

I 1? usar90. E — . i

18 0 1 1 23 0 3 1 0 0

19 0 1 3 0 1 0

1 1 ; .| 3) Hacemos clic en: : ; : ?

1 1 0 1 e 5 0 1 0 u

Vista de I:Iams“ﬁﬁ e Var'ﬁhles

[+

NORMALIDAD
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Fallpal = = =l =l|l=| =| = | —
Fet iy R = N R N

PN FRT R

[,
I~

— = =& = =3 a3 = = = 3 R | | i R |

— = =& = =3 a3 = = = = 3 R | | i | |

@ Dependientes juntos
@ Minguna

@ Miveles de los factores juntos

De talloy hojas

[7] Histograma

Egréﬂcns de normalidad con pruebaeﬁ

@ Mo transformadas

- Dispersion versus nivel con prueba de Levene
@ Minguna
@ Estimacion de potencia

& Transformados Potencia: |Logaritrica natural

:

as0s mediante:

I| Graficos... ‘

| Opeiones... |
| Simular muestrea.. |

()| cancerar || awda |
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= [l Ei.EIl H Bl .19
=10 ke~ 5 = = D@
| | \visible: 168 de 168 variables
&)CI_LEIDO &)CI_ENTENDID &;CI_DUD»‘-‘«S &)CI_MJ—WOR_E &)Cl_ﬂ'\CEPTACI & EDAD &)SEKO &)NIVEL_ACAD a}Lﬂ«Eﬂ_ESTUDI &)LAEE_ACTIVD &)LAEE_DESEM &LAEE_JL
0 DaD QR EMICD ANTE PLEADO Iy
0 1 1 45 1 3 1 1 ] -
] 1 1 28 0 2
ES
- Diagramas de cajas Descriptivos dientes )
IELAL

opcion “Graficos de
Normalidad con
Pruebas”

2) Hacemos clic en:

0 1 1 23 0 3
0 1 1 35 1 3
0 1 1 20 1 2
0 1 1 19 0 2 0 1
0 1 1 35 1 3 1 0 L
I~
N [*]

Yista de datos

NORMALIDAD
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PELNN-EFE
= - - Bl i B [ ®
| \visible: 166 de 166 variables
& CI_LEIDCI Cl_ ENTENDID| & Cl_DUDAS Cl_MAYOR_E| - Cl ACEPTACI & EDAD & SEXD NIWEL ACAD | - LAB_ESTUDI | &b LAB_ACTVO | . LAB DESEM| . LAB L
a) ] & 0AD a) I a) EmICO a) AMNTE a) FPLEADO 3) [
1 1 1 0 1 1 45 1 3 1 1 1] “
1 1 0 1 1 28 0 2 0 0 1
__4 1 1 0 1 1 1]
1 1 0 Lista de dependientes: 0 1 0
5 1 1 g & HAD 8 & P55_ESTRES g 1 a
& HAD_9 & HAD_ANSIEDAD
| Fi a y HAD 10 A Ui MCDDCCImhl 1 ] M
| a ] y HAD:H Lista de factores:
3 1) M arcamaos Ia 0 & HAD_12 @5 PARALISIS .
10 1A . o | |¢ HaD 13 ) )
—©| opcién de: Mostrar |°| |55 2) Hacemos clic en:
& HAD_AMSIEDAD... Etiquetar los casos mediante:
I 12 > Am bOS 0 || | & Hap_DEPRESIO... =] | @
13 ]
Mostrar
IL' D [@ Ambos @ Estadisticos © Graficos
1 1 0 1 0 0
1 1 0 0 1 0
1 1 0 0 1 0
1 1 D 1 1 23 D 3 1 0 0
1 1 0 1 1 36 1 3 0 1 D
1 1 0 1 1 20 1 2 1 0 0
1 1 0 1 1 19 0 2 0 0 1
1 1 0 1 1 38 1 3 0 1 0 =
[EIFSR—— [

Yista de datos

NORMALIDAD
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—

Pruebas de normalidad <]
Kolmogorov-Smirnov? Shapiro-Wilk
PARALISIS  Estadistico gl ___SiE'__ Estadistico gl ___Sig.__ EL EG I M OS :
PSS_ESTRES Mo 106 Eﬂi 200 : 971 50 : 252 :
si 075 501 200 ! 975 501 369 !
HAD_ANSIEDAD No 129 50: 038 934 50 | 008 | > K—S (NZ50)
Si 130 50: 033 956 50 : 059 |
% HAD_DEPRESION No 148 50: 008 : 918 50 : 002 : -l
o Si 150 50: ,uua: 922 50 : 003 > S'W (N<50)
HAD_MALESTAR Nao 133 50 | 027 1 924 50 003
p) si 118 50 : 080 : 930 50 : 005 :
— MOS_ALTERACION_SUE  No 148 50 1 008 : 937 500,010 :
D) Mo si 087 50: 200 : 970 50 : 235 :
2l q EgiﬁSOMNOLENCIﬁ_DI Mo 123 50: 055 : 940 50 : 013 :
— si 148 5n: ,nna: 940 50: 013 : CONSIDERANDO
D) gGS_IDGNEIDAD_SUEN No 142 5n: 013 946 50 : 024 )
O sf &8 sn: 001 : 830 50 : 006 :
MOS_RONQUIDOS Mo 296 &0 000 | 755 50 000 | 05 Id d
si 204 50: 000 : 830 50 E 000 : P<' NO normalida
MOS_DESP_DOLOR_CA  No 314 50 1 .ooo ! 757 50 1 ooo | 05 Id d
BEZA Si 227 50: 000 : 863 50 : 000 : pZ ' Norma Ida
MOS_CANTIDAD_SUER Mo 193 50 : 000 : 928 50 : 005 :
© 5i 252 501 00 : 796 501 000 :
MOS_PROBLEMAS_SUE  No 108 50 1 19g | 957 50 | 065 |
MO Si 17 5n: 086 : 963 50 : 119 :
MOS_PROBLEMAS_SUE  No 106 sol 200 : 963 50 : 122 :
. i 109 501 _ 188, 961 500097 . L

NORMALIDAD



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE IGUALDAD DE VARIANZAS

o]

CAS

Yolanda
Miguel
Marisol—
Jonaas—
Inmaculada—
Fabian—
Eduardo—
Cristina—]
Anibal—
Angel
Andrea

Alicia—

¢En qué variable hay mas varianza (dispersion)?

Variable 1

Almela, pp. 49-51

CASO

Variable 2

Yolanda- o
Miguel ®)
Marisol]
Jonaas™
Inmaculada—
FabianT @
Cristina—] 0]
Anibal—] @
Angel]
Andrea-] @

Alicia]




Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE IGUALDAD DE VARIANZAS

Significado diferente segun el disefio

Disenos Grupos
Diferentes

¢La varianza es homogénea en los dos grupos?

Almela, pp. 49-51

La varianza de los grupos debe ser homogénea

1
Valencia

Colegio

1
Alicante

Universic
ernacional
Valencia

idad



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2 @ S

EVALUACION DEL SUPUESTO DE IGUALDAD DE VARIANZAS
EVALUACION DE LA IGUALDAD DE VARIANZAS CON TEST ESTADISTICOS

Test de Levene (diseiio con dos grupos) Todo viene de aqui:

Hipétesis nula (HO): 0, =0,
Hipétesis alterna (H1): 6, # 0,

Test de Levene: H,:Varianza, . =Varianza
rupo A) (Grupo

B)
*Esta formula no entra en el examen.

H,:Varianza (GrupoA) ™ Varianza (GrupoB) Solo sirve para que veais cOmo se
formula la hipdtesis del supuesto de
normalidad

p<.05 — Rechazamos Ho (no hay igualdad de varianzas)

Almela, pp. 49-51




Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE IGUALDAD DE VARIANZAS

EVALUACION DE LA IGUALDAD DE VARIANZAS CON TEST ESTADISTICOS

Disenos Grupos

: La varianza de los grupos debe ser homogénea
Diferentes grup &

¢La dispersion (varianza) es homogénea en los dos
grupos?

Edad

Almela, pp. 49-51



Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: Tema 1.2

EVALUACION DEL SUPUESTO DE IGUALDAD DE VARIANZAS

EVALUACION DE LA IGUALDAD DE VARIANZAS CON TEST ESTADISTICOS

Test de Levene (disefio con dos grupos)

Prueba de homogeneidad de varianzas

Edad
Test de Levene: H,:Varianza ., .=Varianza,, . Ectadistico
: ' de Levene df1 df2 Sig.
H.:Varianza P— Varianza — 5675 46 021

p<.05 — Rechazamos Ho (no hay igualdad de varianzas)

Almela, pp. 49-51







> SPSS / COMPROBACION DE SUPUESTOS / HOMOCEDASTICIDAD

OBJETIVOS

PROCEDIMIENTO CALCULO DE UNO DE LOS SUPUESTOS

QUE DEBEN CUMPLIRSE PARA EL USO DE
ANALISIS PARAMETRICOS

HOMOCEDASTICIDAD VARIANZA DE ERROR CONSTANTE ALO

LARGO DE LAS OBSERVACIONES (DE
LAS VARIABLES EXPLICATIVAS)



Archivo  Editar  “er  Datos  Transformar  Analizar Graficos  Ulilidades Ampliaciones  Ventana  Ayuda
. » (Al 3
b=~ g Informes {
Estadisticos descriptivos k 4 \@ l\g”l
|1 | EDAD 29 Estadisticas Bayesianas N \visible: 166 de 166 variables
& HAD £ & HAD 7| Tablas b ¢ HAD 10 & HAD 11 & HAD 12 & HAD_13 & HAD 14 & PSSES|  HAD_AN| o HAD AN
Comparar medias | O Medias... TRES |¢& SIEE?D | ¥ sIEDAD |¢
1 3 2 LIEEER Iin.ealgeneral . . L4 Prueba T para una muestra... 3 3 50,00 2 1700 |~
1 0 Mndelnslm.eales generalizados g |4l Prueha T para muestras independientes... 1] 0 19,00 0 500
2 1 Modelos mixtos : EX Prueha T de muestras independientes de resumen 2 3 37,00 2 16,00
C laci
3 1 ;Drre af:fn:unar b ﬁﬂruebanara muestras relacionadas... a 2 31.00 1 8,00
Rearesidn
1 U . (] AMova de un factor. 0 ! 2200 0 400
I E 2 Loglinesl g - - 1 2 39,00 2 12,00
7 3 1 Redes neuronales 4 0 1 1 1 1 35,00 1 10,00
2 2 Clagificar 4 1 1 2 1 2 35,00 1 10,00
Il 2 1 Reduccidn de dimensiones 2 1 1 2 1 2 34 00 1 10,00
2 1 Escala g 0 2 2 1 0 2300 1 5,00
1 0 Pruehas no pararmétricas r P I I h d . d d 200
: 1 , ara explorar la homocedasticidad, |.x
3 2 Supervivencia » . 15,00
1 0 Respuesta miltiple 3 u Sa’m OS - 200
1 1 IBZ +néiisis dewaloros perdides.. Analizar > Comparar medias > Prueba T 4,00
2 2 10,00
Imputacian maliple 3 . . '
| : » para muestras independientes R
Simulacidn... :
3 2 - C'mL: a;:::un i . 3 3 3 3 2 45,00 2 20,00
2 1 _ o Ee e 1 2 1 0 2 22,00 1 9,00
3 1 I curva COR.. 1 1 2 3 2 4100 2 150 |
[ Aan 4 o Modelado egpacial v ternporal... r o o 4 o o p o Ao
4] Marketing directo 3 s 3

Vista de datos | ¥ista de variahles

HOMOCEDASTICIDAD O IGUALDAD DE VARIANZAS




Archivo

Editar

Wer  Dato

5

Transformar

Analizar

Graficos

Ltilidades

Ampliaciones

YVentana

Ayuda

=

L | = 4]
SHe I e« B B B 019 e
1 :EDAD 29 \visible: 166 de 166 variables
& HAD £ & HAD 7 & HAD 8 & HAD 9 & HAD_10 & HAD 11 & HAD 12 & HAD_13 & HAD 14 & PSSES|  HAD_AN| o HAD AN
TRES |¢” SIEDAD_||® SIEDAD |¢
T
3 2 3 0 1 3 1 3 50,00 2 17700 =
1 0 1 1
_ Prueba T para muestras independientes - _
1) Elegimos las R 2) Elegimos la
. & RESIDENCIA [« &7 HAD_ANSIEDAD .
Vanables &5 TABACO & HAD_DEPRESION | simular muestren... | Va”able que agl‘u pa a
; &5 ALCOHOL ¢ & HAD_MALESTAR . ]
dependientes que & SUSTANGIAS O los sujetos, usando:

b2

]
O
=L kL

-

deseamos
comparar, usando
el boton:

2
1
1

m I (N I s B T

&5 SUSTANCIAS_A..
&5 SUSTAMCIAS_E..
&5 SUSTANCIAS_D...
&5 SUSTANCIAS V...
&5 PAR_FRECUEN...

YVatiable de agrupacion;

|PaRaLIZISE 7

R R o T N T e O e W S TN N TN e TR o R S A o R

&> PAR_TIEMFO ¥
Pegar Restablecer [ Cancelar ” Ayuda ]
0 T 3 Z
1] 2 o 1
0 2 a 1
2 3 3 3
1 1 2 1
2 1 1 2

3) Definimos el grupo,
mediante:

| geﬂni;grggos". I

q7,00

kb M T

|

[4]

[+

[4
Vit d dto st g Al

HOMOCEDASTICIDAD O IGUALDAD DE VARIANZAS



Archivo  Editar  “er Datos  Transformar  Analizar  Graficos  Ulilidades Ampliaciones  Ventana  Ayuda
o a]
SHe [ e~ B2l @ B 9@
1. EDAD 29 Visible: 166 de 166 variables
| | |
& HAD £ & HAD 7 & HAD 8 & HAD 9 & HAD_10 & HAD 11 & HAD 12 & HAD_13 & HAD 14 & PSSES|  HAD_AN| o HAD AN
TRES |¢” SIEDAD_||® SIEDAD |¢
NT
1 3 2 3 1 0 1 3 1 3 3 50,00 2 17,00 |~
0 1 0 1 1 0 0 19,00 0 500
I 1) SEleCCIOI'] amos 3 Prueba T para muestras independientes x 2 3 37,00 2 16,00
y D 0 2 31,00 1 800
| - Yariables de prueha: [ S ] 0 1 2200 0 4,00
—|en Gru PO 0 Yy Gru PO Definir grupos 3| [ HAD_ANSIEDAD _ 1 .
| ﬁ HAD DEFRESIOM [ Simular mUEStrED...]
4 - - . = 1 1
1 el Valor numerlco @ Liilizar valores especificados & HAD_MALESTAR . .
] _ oupor: [0 | 1| 2) Hacemos clic en: 2
ue asignamaos a Grupa Z:
| q B 1 0
&) Punto de corte: Yariable de agrupacion: 0 ]
| cada uno de ellos ok e sarecin_ 2 = 2
. ~ 7 Continuar | | Cancelar Ayuda o = o
_| cuando se disefno la Loontma) Coaneser) Wotnea) | o) 2 > ww > 15m
| i .o 0 1 19,00 0 200
Acept P Restabl Cancel Ayl
| Varlable Orlglnal 5 ceptar Fegar establecer [ ancelar ” yuda ] g 1 1300 g 400
2 0 i 3 ) 1 0 3200 1 10,00
1 0 1 1 0 2 0 1 0 2 13,00 0 3,00
1 1 1 1 0 2 0 1 1 0 12,00 0 500
3 2 3 3 2 3 3 3 3 2 45,00 2 20,00
2 1 0 1 1 1 2 1 0 2 2200 1 3,00
3 1 2 2 2 1 1 2 3 2 4100 2 1500 |
'T‘ 4 [l [l 4 4 (| iml L (ml (| L I o | (| AT l
[ [*]

Vista de datos | ¥ista de variahles

HOMOCEDASTICIDAD O IGUALDAD DE VARIANZAS




Archivo  Editar  “er Datos  Transformar  Analizar  Graficos  Ulilidades Ampliaciones  Ventana  Ayuda
7 Exf== LN
SHE M «w Bl.3200 i B i Q9@

kb M T

AT

|1 ' EDAD 29 \visible: 166 de 166 variables

& HAD G & HAD 7 & HAD 8 & HAD 9 & HAD_10 & HAD 11 & HAD 12 & HAD_13 & HAD_14 HPSSES| HAD AN 5 HAD_AN
TRES |¢° SIEDAD_|© SIEDAD &
NT
1 3 2 3 1 0 1 3 1 3 3 50,00 2 1700 =

1 0 1 D 1 D 1 1 0 D 13,00 D 5,00

2 1 E 3 Prueba T para muestras independientes B - 3 3700 2 1600

3 1 1 i 0 2 31,00 1 8,00

1 0 2 i _ Variahles de prugba: Opcianes... 0 1 2200 0 4.0

III 3 2 2 4 %-EE:;EENCIA § Eig_gr;?EE;%N [ Simularmuestren...] 1 2 3300 2 12,00

3 1 1 4 | & aLcoHOL & HAD_MALESTAR 1 . 0

: 2 | 3 | & susmancue o | | € | Hacemos clic en: P

8 |2 1 2 1 | & SUSTANCIAS 4. 1 q

2 1 1 1 &)SUSTANCIAS_E... 1 0

1 0 0 1 %gﬁglﬁmg:ig{j . Yariable de agrupacidn: 0 0

2 1 E 0 | & Par_ FRECUEN...... HPARAUEEW | 2 2 2700 2 12,00

3 2 3 4 | & FAR_TIEMFO 2 2 37,00 2 15,00

! 0 0 . | Aceetar I Pegar Restablecer Cancelar Aﬂuda 0 ! 19,00 0 200

1 1 0 2 0 1 13,00 0 4,00

2 2 1 2 0 T 3 Z 1 0 32,00 1 10,00

1 0 1 1 0 2 0 1 0 2 13,00 0 3,00

1 1 1 1 0 2 0 1 1 0 12,00 0 5,00

3 2 3 3 2 3 3 3 3 2 45,00 2 20,00

2 1 0 1 1 1 2 1 0 2 22,00 1 9,00

3 1 2 2 2 1 1 2 3 2 4100 2 15,00

- - - ; . o - ; o o o

Y

v

Vista de datos || ¥ista de variables

HOMOCEDASTICIDAD O IGUALDAD DE VARIANZAS




Archivo Editar War Datos Transformar Inserar Farmato Analizar  Graficos Utilidades Ampliaciones Wentana Ayuda

SHe’ M « = s = e

I3

Estadisticas de grupo

: Desv. I Desv Ermor

1 PARALISIS M Media Desviacidn : promedio

: HAD_AMSIEDAD Mo a0 28,1000 4 57701 ! 64729

I si 50 9.8000 450850 1 63760 iNti

= Descriptivos (por
| HAD_DEFRESION Mo 50 6,5000 4 58551 64855

1 .

I Si &0 7.,2400 442424 1 62568 grupO)

: HAD_MALESTAR [ 50 14 6000 3,68731 ! 1,22857

| Si a0 17,0400 822877 i 116372

Prueba de Levene de igualdad = " N O : < .05
de varianzas HOmoced aStICIdad -5 , p
i Si: p=.05

OUTPUT SPSS

|
F 1 3ig. ! 1 al Sig. (hilateral)
HAD_AMSIEDAD Se asumen varianzas 041 : 841 1 -1,871 98 064 -1,70000 0858 -3,50304 10304
iguales 1 I
|
Mo se asumen varianzas : | -1.871 47,878 064 -1,70000 b0858 -3,50304 10304
iguales I |
i i
HAD_DEFRESION  Se asumen varianzas 263 : 609 -8 498 414 -, 74000 H0116 -2,62832 1,04332
iguales 1 |
[Mo se asumen varianzas 1 : -8 97,874 414 -, 74000 H0116 -2,52835 1,04835
iguales : I
HAD_MALESTAR Se asumen varianzas AT2 : 454 : 1,442 98 1563 -2,44000 1,69223 -5, 79817 a1817
iguales - i
Mo se asumen varianzas : : -1,442 97,713 1463 -2,44000 1,69223 -5,789830 491830
iguales - 1

HOMOCEDASTICIDAD O IGUALDAD DE VARIANZAS






Estadistica Aplicada a las Ciencias de la Conducta: UC1 @ e

REPASANDO Y UNIENDO CONCEPTOS

Pregunta VIF

1. He obtenido una p = .045, por lo tanto, he de rechazar la Hy

2. Sirechazo la Hy cuando esta es realmente verdadera, estoy cometiendo un falso positivo

3. Sino rechazo la Hy cuando esta es falsa, estoy cometiendo un error tipo |

4. Un investigador afirma que la terapia basada en reiki mejora la depresion cuando realmente ha encontrado una p = .67 al
comparar un grupo experimental con otro control. Estariamos ante un falso negativo

5. Un estudio dice haber demostrado que la homeopatia funciona, aunque la muestra es de N = 4. Es muy probable que tenga
una baja potencia estadistica que haya aumentado la probabilidad de obtener un falso positivo

6. Sidos grupos siguen una distribucion normal, podemos afirmar que se cumple el supuesto de homogeneidad de varianzas

7. En 1° de Psicologia, el grupo A ha obtenido calificaciones entre 7 y 8 puntos, mientras que en el grupo B la nota ha oscilado
entre 5y 9. Podriamos decir que no se cumple el supuesto de homogeneidad de varianzas

8. Para averiguar si mis gatos prefieren atun o pollo, les ofrezco ambos al mismo tiempo y siempre terminan comiendo las dos
cosas. Esto demuestra claramente que mi experimento cumple con el principio de independencia de las variables

9. En una clase de 2° de la ESO, la media en la asignatura de Lengua es de 9,5 sobre 10. Existe una asimetria positiva

10. Tras lanzar un dado 1000 veces, me doy cuenta de gque la frecuencia de sacar cualquier nUmero es similar. La curtosis seria
positiva

10/02/2025



iGRACIAS POR SU ATENCION!

Universidad
Internacional
de Valencia
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